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WAS SIE ERWARTET




Definition:

»Algorithmen konnen Muster und
GesetzmadBigkeiten in Datensdtzen

erkennen und daraus Losungen entwickeln.

Einfach gesagt, wird Wissen aus
Erfahrungen generiert.“

Vorteile:

® Schnell

®* Mdchtig

® Einfache Anwendung

® Grof3e Datenmengen einfach zu finden.
Nachteile:

® Diskussion am Ende



Starke Kl:

»bezeichnet Systeme, die eigenstdndig und
intuitiv ein komplexes Aufgabenspektrum
ausfihren kénnen, das menschliche und, im
weiteren Sinne, emotionale Intelligenz
erfordert. Dies schlieBt kommunikative wie
empathische Fahigkeiten,
Sinneswahrnehmungen, sowie das Deuten von
Emotionen mit ein.*

Schwache Kil:

»ist auf ein Gebiet spezialisiert, wahrend
notarke KI* Uber die gleichen intellektuellen
Fahigkeiten verfigt wie ein Mensch.”

»lhre Lernfdhigkeiten sind zumeist auf das
Trainieren von Erkennungsmustern (Machine
Learning) oder das Abgleichen und
Durchsuchen von grof3en Datenmengen
reduziert.”



Starke Kl:

® Existiert aktuell noch nicht

Schwache Ki:

digitale Assistenzsysteme (z.B. Siri, Alexq,
Google Assistant, Cortana, Bixby,
WolframAlpha)

Navigationssysteme
Text- /Bild- /Spracherkennung
Ubersetzung von Texten

Automatisiertes Klassifizieren von E-Mails als
Spam



Uberwachtes Lernen:

1.

Kl erhdlt Datensdtze und die
entsprechenden Losungen.

Kl versucht eigenstdndig zu
erkennen, was diese Daten sind
und vergleicht anschlieBend ihre
Losung mit der Richtigen.

Wenn die Lésung richtig war,
trainiert die Kl weiter mit mehr
Daten und Lésungen.

Ist die Losung falsch, passt sie
den Algorithmus an.
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Eingabedaten Unbekannte Daten Ausgabe



®* Vorhersage von Stromverbrauch fir einen Zeitraum X

® Risikobewertung von Investitionen

® Berechnung von Ausfallwahrscheinlichkeiten im Maschinenpark



UnUuberwachtes Lernen:

1.

2.

Kl erhalt Daten, welche sich in Gruppen
zusammenfassen lassen.
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Eingabedaten Modell Ausgabe



® Visualisierung von groBen Datenmengen

® Clusteranalysen

® Extraktion von Regeln



Bestarkendes Lernen:

Die Kl versucht eine moglichst gute
Strategie zu finden, um eine méglichst

grol3e ,,.Belohnung* zu erhalten.

Hierbei weil3 die Kl anfangs nichts und

wird mit jeder Anwendung schlauer.

Belohnung

Bewegen



* Spiel Ki

® Verkehrssteuerung

® Personalisierung & Werbung



Datensdtze:

® Dienen als Training fur die KI.

® Die Nutzung von richtigen und

differenzierten Datensdtzen ist sehr wichtig.

®* Haben enormen Einfluss auf das Ergebnis.

® Viel hilft nicht immer viel, wenn man nur auf
den gleichen Daten trainiert. Vorsicht vor
Overfitting! = Vermeidbar durch mehr
Trainingsdaten.

Bsp:

®* Amazon Kl bevorzugte Mdnner bei der
Bewerbungsauswahl

® Kl, welche mit Bildern von Menschen mit
heller Hautfarbe trainiert wurden, kénnen
Menschen mit dunkler Hautfarbe schlechter
erkennen. -> Anwendung bei Computational
Photography.

® Twitter Bildalgorithmus bevorzugt Frauen



Kunstliche Intelligenz

... durchdringt alle Branchen. Einige konkrete Beispiele verdeutlichen das

brancheniibergreifende mogliche KI-Anwendungsspektrum.

Finanzen
Handel
Kreditvergaben

Branchen-Benchmarks

aN

Cyber Security
Threat Detection und
Threat Intelligence

WD

Energie
Smart Grids
Digitale Kraftwerks-

steuerung

Restaurants
Kreation neuer inno-

vativer Gerichte und
Geschmackskombinationen

Gesundheitswesen
Diagnose, Forschungs-
beschleunigung, Krebs-
vorsorgeuntersuchung

Software
Smart Coding
Verklrzung der Ent-
wicklungszyklen
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Fertigungsindustrie
Smart Factories
Selbstfahrende Autos

| | | 8
Justiz und Polizei
Datenanalysen
Vorbeugende Ver-
brechensbekampfung

Landwirtschaft
Smart Farming

Retail

Online- und Shop-Customer-

Experience (CX), Chatbot-CX,

Logistik, Anwender- und
Kaufanalysen



Neuro-explicit Al for Drug Discovery (NextAlD):

»,Unsere Aufgabe ist es, modernste Methoden des maschinellen Lernens anzuwenden, um das
Screening von Wirkstoffen zu beschleunigen, In-silico-Vorhersagen Gber die
pharmakokinetischen Eigenschaften und die Toxizitdt von Arzneimittelkandidaten zu machen, die
Wirksamkeit und Effektivitat von Arzneimitteln zu verbessern und neue Arzneimittelkandidaten

zu entwickeln.*
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https://quickdraw.withgoogle.com/
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Wie lernen eigentlich Menschen?

® Gehirn besteht aus Neuronen

* Signale senden

* Signale empfangen







Wir betrachten ein Auge mit vier Sehzellen die im Quadrat angeordnet sind.

Unterscheidung zwischen:
* 1 Weil3
®* 0 Grau

® -1 Schwarz



<)

* Gruppe 1: “oben heller als unten®
* Gruppe 2: ,unten heller als oben®

* Gruppe 3: ,rechts dunkler als links*

Eine Anleitung findet ihr im Teams

Kanal unter Dateien!




* Wieso haben wir die Differenz immer Quadriert statt direkt zu summieren?

e Gibt es auch Testkriterien die nicht sinnvoll umzusetzen sind?

* Wie gut scheidet euer Neuron auf anderen Mustern ab?
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https://www.wissenschaftsjahr.de/2019/mensch-oder-ki/

Wollen wir Entscheidungen an eine Kl abgeben und

wenn ja welche, wenn nein wieso?





https://www.moralmachine.net/

® Konnen keine gelernte Vorurteile Gberwinden.

® Transparenz der Entscheidungen nicht nachvollziehbar.

®* Wollen wir Entscheidungen an eine Kl abgeben und wenn ja welche, wenn nein

wieso?



Delphi
Arbeitet mit nat. Sprache und versucht

Vorurteile zu vermeiden.

Diversifizierte Datensets



https://delphi.allenai.org/

Bild Pen and Pape

¢ Bild Moral rkendes Lernen

¢ Bild Quiz qién mit Google

® Bild Gehirn ® Bild texte aus aller Welt?¢

* NextAID ® Modellicons Un/iberwachtes Lernen

® Definition Schwache KI ® Definition Starke Kl



https://www.flaticon.com/authors/kiranshastry
https://www.flaticon.com/authors/itim2101
https://www.flaticon.com/de/autoren/nadiinko
https://www.flaticon.com/de/autoren/freepik
https://mosi.uni-saarland.de/projects/nextaid/
https://ki.fhws.de/thematik/starke-vs-schwache-ki-eine-definition/
https://news.microsoft.com/de-de/microsoft-erklaert-was-ist-machine-learning-definition-funktionen-von-ml/
https://datasolut.com/wp-content/uploads/2019/11/Reinforcement_learning_beispiel_Katze-100-1024x819.jpg
https://www.flaticon.com/authors/freepik
https://www.flaticon.com/authors/freepik
https://www.flaticon.com/authors/smashicons
https://imbstudent.donau-uni.ac.at/aihubyou/ai-grundlagen/schwache-ki-starke-ki-superintelligenz/

